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บทคัดย่อ  

การทดสอบวาดรูปต้นไม ้ (Tree Drawing Test) เป็นหนึ� งในเครื� องมือแบบทดสอบประเมินบุคลิกภาพ 

(Projective test) ที�นิยมใช้ของนกัจิตวิทยาคลินิกเพื�อใช้ในการบ่งบอกสถานะภาพจิตใจของผูท้าํการทดสอบ ซึ� ง

ลกัษณะเฉพาะของภาพวาดตน้ไมที้�นกัจิตวิทยาคลินิกนาํมาใชใ้นการวิเคราะห์นั�นมีมากมายไม่วา่จะเป็น พุ่มไม ้ลาํ

ตน้ กิ�งก้าน ราก พื�นของตน้ไม ้ซึ� งขอ้ดีของการทาํการทดสอบวาดรูปตน้ไมคื้อทาํให้รู้สภาพจิตใจของผูท้าํการ

ทดสอบไดล้ะเอียดและสามารถใช้ไดก้บัคนทุกวยั แต่ขอ้เสียคือตอ้งใช้ผูเ้ชี�ยวชาญในการแปลผล งานวิจยันี� จดัทาํ

ขึ�นมีวตัถุประสงคเ์พื�อตน้แบบพฒันาระบบการคดักรองผูป่้วยทางจิตอตัโนมติัโดยใชภ้าพวาดตน้ไม ้โดยเริ�มตน้ที�

การตรวจจบัวตัถุที�เป็นพุ่มไมแ้ละลาํตน้ซึ� งเป็นหนึ� งลกัษณะสําคญัในภาพวาดตน้ไมที้�นกัจิตวิทยาคลินิกจะนาํมา

วิเคราะห์ ดว้ยการใชก้ารเรียนรู้เชิงลึก (Deep Learning) ตรวจจบัพุ่มไมแ้ละลาํตน้เพื�อหาความกวา้งและความยาว

แบบอตัโนมติัแลว้ให้นาํขอ้มูลดงักล่าวไปวิเคราะห์ในลาํดบัถดัไป โดยโมเดลการเรียนรู้เชิงลึกที�งานวิจยันี� ใชคื้อ

โมเดล SSD MobileNet จากผลการทดลองพบว่าโมเดลดงักล่าวสามารถตรวจจบัพุ่มไมแ้ละลาํตน้ไดโ้ดยมีความ

แม่นยาํเฉลี�ยอยูที่� 86.38% และ 54.21% ตามลาํดบั 

 

คําสําคัญ: การทดสอบภาพวาดตน้ไม;้ การเรียนรู้เชิงลึก; SSD MobilNet 
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Abstract  

The tree drawing test is one of the most popular projective test tools used by clinical psychologists to 

determine the mental state of the person taking the test. There are many characteristics of tree drawing that clinical 

psychologists have used in their analysis, such as crown, trunk, branch, root, ground of tree. The advantages of 

using the tree drawing test are that it allows you to know the mental state of the person and can be used on people 

of all ages. On the other hand, the disadvantage is that it requires an expert to interpret the results. This research 

aimed to develop a prototype of an automated screening system for mentally ill patients using tree drawings by 

starting with the detection of crown and trunk objects, one of the key features in tree drawings. Using deep learning, 

clinical psychologists automatically detect crown and trunk for width and length, and then use the data for 

subsequent analysis. The deep learning model used in this research was the SSD MobileNet model. As a result, 

the model was able to detect crown and trunk with average accuracy of 86.38% and 54.21%, respectively. 

 

Keywords: Tree Drawing Test; Deep Learning; SSD MobileNet 

 

1. บทนํา 

ในปี 2561 กรมสุขภาพจิตประเมินวา่เด็กไทยอายุ 10-19 ปี ประมาณ 1 ลา้นคนป่วยเป็นโรคซึมเศร้าและ

อีกกวา่ 3 ลา้นคนมีความเสี�ยงสูง  ในปี 2564 ในสถานการณ์โควดิ19 ผลการประเมินสุขภาพจิตเด็กและวยัรุ่นไทย

โดยกรมสุขภาพจิต พบว่า ร้อยละ 28 ของเด็กและวยัรุ่นมีภาวะเครียดสูง, ร้อยละ 32 มีความเสี�ยงที�จะเป็นโรค

ซึมเศร้า ในขณะที�อีกร้อยละ 22 มีความเสี�ยงที�จะฆ่าตวัตาย [1] จากขอ้มูลดงักล่าวแสดงให้เห็นวา่ปัจจุบนัเด็ก

เผชิญกบัความกดดนัจากสังคม และความคาดหวงัต่างๆ ความรู้สึกวา่ตนเองไม่มีคุณค่าทาํให้เกิดความเครียด

สะสมนาํไปสู่อาการป่วยซึมเศร้าได ้โรคซึมเศร้าอาจนาํไปสู่การทาํร้ายตวัเองหรือการฆ่าตวัตาย เป็นการสูญเสีย

บุคลากรที�จะเป็นกาํลงัสําคญัในการพฒันาประเทศไปอย่างน่าเสียดาย  การที�จะรู้ไดว้า่ตนเองมีความเสี�ยงต่อ

ความเครียด กงัวลและซึมเศร้าตอ้งอาศยัการประเมินสุขภาพจิตซึ� งส่วนใหญ่ใช้ผูเ้ชี�ยวชาญในการประเมินหรือ

เป็นแบบประเมินแบบปรนยัที�ตอ้งตามคาํถาม เช่น แบบประเมินความเครียด ST5  แบบประเมินโรคซึมเศร้า 9 

คาํถาม (9Q) เป็นตน้  

ตวัแบบสอบถามแบบปรนยันั�นมีขอ้ดีคือไม่จาํเป็นตอ้งใชน้กัจิตวทิยาคลินิกผูเ้ชี�ยวชาญในการแปลผลมีผล

เฉลยที�ตายตวัทาํให้ไม่ว่าใครก็สามารถทาํการแปลผลได ้แต่ขอ้เสียคือไม่สามารถนาํขอ้สอบมาใช้ซํ� าได้เพราะ

ผูป่้วยจะจาํคาํตอบไดแ้ละอาจตอบไม่ตรงกบัความเป็นจริง ทาํให้ไม่สามารถวิเคราะห์สภาพจิตใจของผูป่้วยตาม

ความเป็นจริงได ้การวาดรูปเป็นหนึ� งในเครื�องมือแบบทดสอบวดับุคลิกภาพชนิดฉายภาพจิต  (Projective test) 

ของนักจิตวิทยาคลินิก [2] ที�มีไวบ้่งบอกสถานะภาพจิตใจของผูท้าํการทดสอบว่าสภาพจิตใจ ณ ขณะนั�นเป็น

อยา่งไรบา้ง มีปมปัญหาขดัแยง้อะไรในใจเพื�อจะไดท้าํคดัแยกผูป่้วยใหไ้ดรั้บการบาํบดัอยา่งถูกตอ้ง 
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การใชรู้ปภาพในการประเมินทางจิตวทิยาเป็นที�นิยมอยา่งแพร่หลาย เช่น การใชรู้ปคนเพื�อประเมินเชาวน์

ปั ญญา เ กิ ด ขึ� น ใ น ปี  1926 โดย  Florence Laura Goodenough ไ ด้ส ร้ า ง  Goodenough Draw-a-Man test  ใ น

ขณะเดียวกนัความสนใจในการใช้ภาพวาดเพื�อประเมินบุคลิกภาพมีมากขึ�น  John Buck ไดพ้ฒันาแบบทดสอบ

รูปภาพ บ้าน คน ต้นไม้ (House-Tree-Person test :HTP) ขึ� นในปี 1948  การวาดรูปบ้านแสดงถึงทัศนะต่อ

ครอบครัว รูปคนแสดงถึงทศันะในระดบัรู้ตวั (Conscious) ของตนเองและความรู้สึกต่อตนเอง ส่วนรูปตน้ไม้

สะทอ้นถึงความรู้สึกเกี�ยวกบัตนเองในระดบัไม่รู้ตวั (Unconscious) มากกวา่เมื�อเทียบกบัการวาดรูปคน [3]  ผูว้าด

สามารถสะทอ้นตวัตนในดา้นความขดัแยง้และดา้นลบ รวมทั�งทศันคติของตนในการวาดตน้ไมไ้ดง่้ายกวา่ในการ

วาดรูปคนดงันั�นรูปตน้ไมจึ้งมีแนวโนม้ที�จะสะทอ้นลกัษณะภายในจิตใจไดดี้กวา่ การทดสอบการวาดภาพตน้ไม้

เป็นเครื�องมือที�มีประโยชน์มากในการวนิิจฉยัแยกโรคของสุขภาพจิตและการประเมินคุณภาพของผลการรักษา [4]    

การวาดรูปต้นไม้เป็นที�นิยมและได้รับการพฒันาเป็นแบบทดสอบอีกหลายชนิดอย่างเช่น แบบทดสอบการ

ทดสอบวาดรูปตน้ไม ้  (The Tree-Drawing Test :TDT, Koch's Baum Test ) ที�ไดรั้บการพฒันาโดย Charles Koch 

ซึ� งมีการนาํไปวจิยัใชใ้นการทดสอบผูป่้วยหลายประเภทเช่น Screening Depressive Disorders With Tree-Drawing 

Test [5]  และ Characteristics of trees drawn by patients with paranoid schizophrenia [6] เป็นตน้ 

โดยวิธีการทดสอบวาดรูปตน้ไมน้ั�นจะทาํการทดสอบโดยให้ผูท้าํการทดสอบวาดรูปตน้ไมห้นึ� งตน้ใน

กระดาษเปล่าไม่มีเส้นขนาด 8.5” × 11” จากนั�นนักจิตวิทยาคลินิกจะทาํการวิเคราะห์ดูรายละเอียดของรูปวาด

ตน้ไมก้ารวิเคราะห์โครงสร้างของภาพ เช่น ขนาดและตาํแหน่งโดยรวมของต้นไมบ้นกระดาษ การวิเคราะห์

โครงสร้างภายในมุ่งเนน้ไปที�รายละเอียดปลีกยอ่ยของตน้ไม ้อยา่ง ราก ลาํตน้ กิ�ง  ใบไม ้ เป็นตน้ แลว้ทาํการแปล

ผล [7] ข้อดีของวิธีนี� สามารถทาํให้รู้สภาพจิตใจของผูท้าํการทดสอบโดยละเอียดและแม่นยาํกว่าการตอบ

แบบสอบถาม ผูป่้วยสามารถทาํการทดสอบโดยไม่เครียด และวธีิการนี�สามารถใชก้บัคนไดทุ้กวยั แต่อยา่งไรก็ตาม

ตอ้งใชผู้เ้ชี�ยวชาญในการแปลผลซึ�งอาจยุง่ยากและผูที้�มีปัญหาสุขภาพจิตเขา้ถึงบริการทางสุขภาพจิตไดย้าก  

งานวจิยันี� จึงมุ่งเนน้ที�จะพฒันาทาํใหก้ารทดสอบวาดรูปตน้ไมส้ามารถแปลผลไดโ้ดยไม่ตอ้งใชผู้เ้ชี�ยวชาญ 

โดยเริ�มจากการตรวจจบัพุม่ไมแ้ละลาํตน้โดยอตัโนมติับนภาพวาดตน้ไม ้เพราะความกวา้งและความยาวของพุ่มไม้

และลาํตน้เป็นหนึ�งในลกัษณะเด่นที�นกัจิตวิทยาคลินิกนาํมาใชป้ระกอบการการแปลผล เนื�องจากลกัษณะของพุ่ม

ไมแ้ละลาํตน้ที�จะทาํการตรวจจบัแบบอตัโนมติัในแต่ละภาพที�เก็บตวัอย่างมาได้มีลกัษณะเด่นที�เป็นจุดร่วมที�

คลุมเครือไม่สามารถใชว้ิธีการเขียนโปรแกรมแบบอา้งอิงกฎเกณฑ์  (Rule-Based) [8] ให้ตรวจจบัไดอ้ยา่งถูกตอ้ง 

วธีิการเรียนรู้เชิงลึก (Deep learning) [9] จึงถูกนาํมาใชใ้นงานวจิยันี�   

ปี 2013 ไดมี้การนาํการประมวลผลภาพ (Image Processing) มาประยุกตใ์ช้ในการหาสัดส่วนของตน้ไม้

โดยใช้การวิเคราะห์ Histogram ในแนวตั�งและแนวนอนของภาพมาใช้ระบุสัดส่วนของตน้ไม ้[10] ในปีถดัมาปี 

2014 ได้มีการหาอตัราส่วนระหว่างพุ่มไม้และลาํต้นโดยใช้วิธีการหาระยะห่างระหว่างพิกเซลเพื�อทาํการดึง

ลกัษณะเฉพาะของภาพจากนั�นนาํขอ้มูลดงักล่าวมาทาํการแยกส่วน พุ่มไมแ้ละลาํตน้ดว้ยวิธีการหาความชนัที�มาก

ที�สุดเพื�อเป็นจุดตดัวา่ส่วนไหนคือพุ่มไมส่้วนไหนคือลาํตน้ [11] ซึ� งวธีิการทั�งสองที�กล่าวมานั�นสามารถแยกพุ่มไม้
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และลาํตน้ไดใ้นกรณีพุม่ไมแ้ละลาํตน้ตอ้งแยกออกจากกนัชดัเจน แต่ในกรณีที�พุม่ไมแ้ละลาํตน้มีการทบัซ้อนกนัจะ

ไม่สามารถแยกพุม่ไมแ้ละลาํตน้ไดอ้ยา่งถูกตอ้งได ้เพื�อแกปั้ญหาดงักล่าวและระบุความกวา้งและความยาวของพุม่

ไมแ้ละลาํตน้ไดอ้ยา่งถูกตอ้ง งานวิจยันี� จึงใชว้ิธีการเรียนรู้เชิงลึกในการตรวจจบัพุม่ไมแ้ละลาํตน้ เนื�องจากขอ้มูลที�

นาํมาใช้งานวิจยันี� มีปริมาณที�น้อยจึงจาํเป็นที�จะตอ้งใช้โมเดลที�ผ่านการฝึกสอนแล้ว (Pretrained Model)  ซึ� งใน

งานวจิยันี� ใชโ้มเดล SSD MobileNet [12]  

 

2. การเรียนรู้เชิงลกึ 

การเรียนรู้เชิงลึกคือการสร้างฟังก์ชั�นหรือระบบแบบอตัโนมติัดว้ยการเรียนรู้โดยเลียนแบบการทาํงาน

ของโครงข่ายประสาทของมนุษย ์(Neural Network) โดยนาํระบบโครงข่ายประสาทมาซ้อนกนัหลายชั�น (Layer) 

แล้วทําการเรียนรู้ข้อมูลดังรูปที�  1 ซึ� งในสมัยก่อนระบบโครงข่ายประสาทจะเรียนรู้ได้ไม่กี�ชั� นเนื�องจาก

ความสามารถดา้นคอมพิวเตอร์ยงัไม่สูงพอ อยา่งไรก็ดีช่วงหลายปีที�ผา่นมานี� เทคโนโลยีไดมี้การพฒันามากขึ�นจึง

ทาํให้ให้โครงข่ายมีความซับซ้อนและมีจาํนวนชั�นที�ซ้อนกนัมากขึ�น ด้วยความซับซ้อนนี� เองทาํให้มีการนาํไป

พฒันาเป็นโมเดลการเรียนรู้เชิงลึกหลายหลายรูปแบบเพื�อให้เหมาะกบัผูใ้ชง้าน 

 

 
 

รูปที� 1 ภาพโครงข่ายประสาทเทียมแบบทั�วไปและการเรียนรู้เชิงลึก [13] 

 

ด้วยขอ้มูลภาพในงานวิจยันี� ที�มีจาํนวนน้อย โมเดลการเรียนรู้เชิงลึกโดยทั�วไปจะใช้งานได้ลาํบากจึง

จาํเป็นที�จะตอ้งใชโ้มเดลที�ผา่นการฝึกฝนแลว้มาประยกุตใ์ชใ้นงานวิจยัชิ�นนี�  ซึ� งงานวจิยัชิ�นนี�ไดท้าํการเลือกโมเดล 

SSD MobileNet มาทาํการตรวจจบัวตัถุภาพ เนื�องจากโมเดลนี� เป็นโมเดลที�ผา่นการฝึกฝนแลว้ มีขนาดและมีการใช้

ทรัพยากรน้อยและทาํงานได้เร็วในการประมวลผล ซึ� งทาํให้เหมาะกับการใช้งานในโรงพยาบาลที�ต้องการ

ความเร็วและสามารถใช้กบัคอมพิวเตอร์ที�มีสเป็คไม่สูงมากได ้โดย SSD MobileNet ถูกแบ่งออกเป็น 2 ส่วนคือ 

SSD และ MobileNet 
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SSD (Single Shot Detector) เป็นโครงข่ายประสาทเทียมที�ถูกออกแบบขึ� นสําหรับงานตรวจจับว ัตถุ

โดยเฉพาะ ซึ� งจะทาํการจาํกัดพื�นที�ที�สนใจด้วยการสร้าง Bounding Box ที�ตัววตัถุที�ตรวจจับได้ในภาพซึ� งมี

โครงสร้างดงัรูปที� 2  

 

 
 

รูปที� 2 โครงสร้างของ SSD [14] 

 

MobilNet เป็นสถาปัตยกรรมที�ถูกสร้างโดย Google โดยมีการนาํ Depthwise และ Pointwise convolutions 

มาใช ้ซึ� งตวั MobilNet นี�จะเป็น Feature extractor สามารถนาํมาประยกุตใ์ชใ้นงานจาํแนกรูปภาพ หรือใชก้าร

ตรวจจบัวตัถุในรูปภาพไดซึ้� งมีโครงสร้างดงัรูปที� 3 

 



T. Orachon, et al. / Pathumwan Academic Journal, Vol. ��, No. ��, May - August ���� 

25 

 
รูปที� 3 โครงสร้างของ MobileNet [15] 

 

3. การทาํฐานข้อมูลเพื�อใช้ในการเรียนรู้เชิงลกึ 

3.1 การเกบ็ข้อมูล 

งานวิจยันี� ไดท้าํการเก็บขอ้มูลภาพตน้ไม ้โดยขอใหอ้าสาสมคัรผูมี้อายุตั�งแต่ 20 ปีขึ�นไปให้วาดรูปตน้ไม้

หนึ�งคนต่อหนึ� งภาพจากนั�นนาํภาพวาดที�ไดม้าทาํการแสกนรูปภาพ ซึ� งในงานวิจยัไดเ้ก็บขอ้มูลไดท้ั�งหมด 28 รูป 

และขอให้นกัจิตวิทยาคลินิกเป็นผูร้ะบุส่วนที�เป็นพุ่มไมแ้ละลาํตน้แลว้ทาํการตีกรอบสี� เหลี�ยม เพื�อที�นาํมาทาํการ 

Label ภาพในขั�นตอนถดัไป  
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รูปที� 4 ตวัอยา่งรูปตน้ไมที้�ไดท้าํการเก็บขอ้มูลและระบุส่วนที�เป็นพุม่ไมแ้ละลาํตน้โดยนกัจิตวทิยาคลินิก 

 

3.2 การ Label ภาพ 

ปกติการเรียนรู้เชิงลึกนั�นจาํเป็นจะตอ้งมีฐานขอ้มูล (Dataset) เพื�อให้โมเดลไดท้าํการเรียนรู้และฝึกฝน 

การตรวจจบัวตัถุในภาพโดยใชก้ารเรียนรู้เชิงลึกจาํเป็นจะตอ้งทาํการสร้างฐานขอ้มูลภาพโดยการ Label ภาพ ซึ� ง

การ Label ภาพคือการระบุวตัถุภาพที�ตอ้งการในภาพนั�นมีตาํแหน่งอยูที่�ตรงไหนของภาพและวตัถุภาพที�ระบุนั�น

คืออะไร ซึ� งในงานวิจยันี� ได้ใช้โปรแกรม LabelImg ในการ Label ภาพในส่วนที�เป็นพุ่มไม้และลาํต้นตามที�

นกัจิตวทิยาคลินิกระบุซึ� งแสดงไดด้งัรูปที� 5 
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รูปที� 5 โปรแกรม LabelImg ซึ� งใชใ้นการ Label ภาพ 

 

4. ผลการทดลอง 

งานวิจยันี� ได้ทาํการแบ่งฐานขอ้มูลออกเป็น 2 ส่วนคือส่วนที�ใช้ในการฝึกฝน 20 ภาพและส่วนทดสอบ 

ทั�งหมด 8 รูป รวมทั�งหมดแลว้ 28 รูป เหตุผลที�ขอ้มูลในการฝึกฝนและการทดสอบน้อยเนื�องจากงานวิจยันี� เป็น

งานวจิยัตน้แบบจาํเป็นและตอ้งขอความยินยอมในการเก็บขอ้มูล (consent) ทาํใหก้ารเก็บขอ้มูลไดย้าก  ในงานวิจยั

นี� การวดัความแม่นยาํในการตรวจจบัพุ่มไมแ้ละลาํตน้ดว้ยวิธีการ IOU (Intersection Over Union) [16] ซึ� งวิธีการ 

IOU นั�นคือการหาอตัราส่วนระหว่างพื�นที�ที�โมเดลกบันักจิตวิทยาคลินิกระบุ Intersection กบัพื�นที�ที�โมเดลกับ

นกัจิตวทิยาคลินิกระบุ Union ซึ� งสามารถแสดงไดด้งัรูปที� 6 

 

 
 

รูปที� 6 วธีิการทาํ IOU (Intersection Over Union) 
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จากการที�ได้ทาํการทดสอบกบัภาพทั�งหมด 8 ภาพและวดัผลด้วยวิธี IOU ออกมาเป็นเปอร์เซ็นต์ทาํให้

ไดผ้ลลพัธ์ออกมาไดด้งัตารางที� 1  

 

ตารางที� 1 ผลการเปอร์เซ็นตค์วามแม่นยาํในการตรวจจบัพุม่ไมแ้ละลาํตน้ในภาพทดสอบทั�งหมด 8 ภาพ 

 พุ่มไม้ (Crown) ลาํต้น (Trunk) 
ค่าเฉลี�ยความแม่นยาํของ

แต่ละรูป 

รูปทดสอบที� 1 68.44 57.10 62.77 

รูปทดสอบที� 2 95.37 76.4 85.89 

รูปทดสอบที� 3 73.15 40.09 56.62 

รูปทดสอบที� 4 86.56 31.5 59.03 

รูปทดสอบที� 5 91.69 52.99 72.34 

รูปทดสอบที� 6 94.11 80.22 87.17 

รูปทดสอบที� 7 92.87 56.26 74.57 

รูปทดสอบที� 8 88.85 39.13 63.99 

ค่าเฉลี�ยความแม่นยาํรวมของทุกรูป 86.38 54.21  

 

จากตารางจะเห็นไดว้า่รูปทดสอบที� 6 จะเป็นรูปที�มีค่าเฉลี�ยความแม่นยาํในการตรวจจบัมากที�สุด และรูป

ทดสอบที� 3 เป็นรูปที�มีค่าเฉลี�ยความแม่นยาํในการตรวจจบัน้อยที�สุด ซึ� งสามารถแสดงภาพตวัอย่างการตรวจจบั

วตัถุไดด้งัรูปที� 7 โดยกรอบสี� เหลี�ยมสีนํ� าเงินคือคือส่วนที�นกัจิตวิทยาคลินิกเป็นผูร้ะบุ ส่วนกรอบสี� เหลี�ยมสีแดงคือ

ส่วนที�โมเดลตรวจจบัได ้
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รูปที� 7 รูปผลการตรวจจบัพุม่ไมแ้ละลาํตน้ของโปรแกรม โดยรูปบนคือรูปที�มีค่าเฉลี�ยความแม่นยาํมาก

ที�สุดและรูปล่างคือรูปที�มีค่าเฉลี�ยนอ้ยที�สุด 

 

5. สรุปผลการทดลอง 

งานวจิยันี�ไดป้ระยกุตใ์ชก้ารเรียนรู้เชิงลึกโดยเลือกใชโ้มเดล SSD MobileNet ในการตรวจจบัพุม่ไมแ้ละลาํ

ตน้ไมข้องภาพวาด ซึ� งวิธีการที�นาํเสนอนั�นจากการวดัผลดว้ยวิธี IOU มีค่าเฉลี�ยความแม่นยาํในการตรวจจบัพุม่ไม้

อยูที่� 86.38 เปอร์เซ็นตแ์ละลาํตน้ 54.21 เปอร์เซ็นต ์สามารถแกปั้ญหาการทบัซ้อนกนัของพื�นที�พุ่มไมแ้ละลาํตน้ได ้

ถึงแมว้่าการตรวจจบัลาํตน้นั�นจะมีค่าความแม่นยาํนอ้ยแต่ก็อยูใ่นเกณฑ์ที�สามารถนาํไปใชง้านได ้ซึ� งการที�ความ

แม่นยาํในการตรวจจบัลาํตน้มีค่านอ้ยนั�นอาจจะเกิดจากรายละเอียดของภาพวตัถุลาํตน้นั�นนอ้ย และขอ้มูลที�เก็บมา

เพื�อทาํการทดลองมีจาํนวนนอ้ยเนื�องจากเป็นการเก็บขอ้มูลกบัคนและคนหนึ�งคนสามารถวาดภาพไดภ้าพเดียว ทาํ

ให้ความหลากหลายขอ้มูลยงัไม่มากพอที�โมเดลจะเรียนรู้ งานวิจยัครั� งถดัไปในอนาคตจะทาํการเก็บขอ้มูลมากขึ�น 

และตรวจจบัลกัษณะเด่นอื�น ๆ ของภาพวาดตน้ไมน้อกจากพุ่มไมแ้ละลาํตน้ เช่น ราก กิ�งไม ้ลกัษณะการวาดและ

นํ� าหนกัของเส้นในการวาด เป็นตน้ ซึ� งจะเป็นการพฒันาต่อยอดสู่ระบบการคดักรองผูป่้วยโดยอตัโนมติัโดยใช้

ภาพวาดตน้ไมต่้อไป 
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