
Research  Article 
Journal of Advanced Development in Engineering and Science                                                                                                     

Vol. 14  No. 41 • September – December 2024 

81 

 

 

แบบจําลองแบบหลายปจจัยเพื่อการตรวจจับขาวลวง 

 

A Multi-features Framework for Fake News Detection 

 

ธงชัย แกวกิริยา1* และ กาญจนา ศลิาวราเวทย1  

Thongchai Kaewkirya1* and Kanchana Silawarawet1 
 

Received: 30 November 2023 
Revised: 26 May 2024 

Accepted: 9 September 2024 
 

บทคัดยอ 
ในปจจุบันนี้สื่อสังคมออนไลนเปนหนึ่งในกิจกรรมสําคัญของประชาชนทั่วไป เพ่ือวัตถุประสงคในการ

แบงปนขาวสารและเรื่องราวตางๆแกผูคน ดวยเหตุนี้จึงกอใหเกิดกลุมผูไมประสงคดีที่ตองการหาผลประโยชน
แกตนเองและกอความวุนวายในสังคมดวยการสรางขาวลวงและเผยแพรแกบุคคลทั่วไป ในชวงเวลาที่ผานมา
ไดมีความพยายามในการสรางระบบสําหรับตรวจจับขาวลวงบนสื่อสังคมออนไลนไดโดยอัตโนมัติ เชน การ
ตรวจจับโดยใชการเรียนรูของเครื่องจักรเรียนรูขอมูลขาวสาร หรือการใชระบบการเรียนรูพฤติกรรมของผูคน
บนสื่อสังคมออนไลนเปนตน ซึ่งจากวิธีการท่ีไดกลาวมาจึงกอใหเกิดแนวคิดของการบูรณาการการวิเคราะห
ขอมูลแบบหลายปจจัย เพ่ือเสริมความแมนยําของการทํานายระบบตรวจจับขาวลวงใหมีประสิทธิภาพมาก
ขึ้น ในงานวิจัยฉบับนี้จึงนําเสนอแบบจําลองแบบหลายปจจัยเพ่ือการตรวจจับขาวลวงดวยเทคนิคการคัดแยก
คําตามความสําคัญ (TF-IDF) การควบรวมการเรียนรู (Concatenation) และโครงขายประสาทเทียมจาก
โพสตของผูใชตางๆ โดยประกอบไปดวยชุดขอมูล 20,000 ชุดขอมูลซึ่งพิจารณาปจจัยจากพาดหัวขาว 
แหลงที่มาและการมีปฏิสัมพันธของผูใชงานตางๆ จากผลการทดสอบรวมกับฐานขอมูลขาวลวงซึ่งบันทึกจาก
สื่อสังคมออนไลนอยาง Fakeddit.com พบวาแบบจําลองที่นําเสนอมีประสิทธิภาพในการทํานายดีกวาการ
วิเคราะหและเรียนรูแบบปจจัยเดียวและการใชวิธีการเรียนรูของเครื่องจักรแบบดั้งเดิม โดยมีคาความแมนยํา
ที ่0.8504 (85.04%) 
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ABSTRACT 
Nowadays, social media is one of the key activities for the general public to share 

news and various stories with others. Consequently, there are malicious groups who seek 
to benefit themselves and cause societal disruption by creating and spreading fake news to 
the public. Recently, there have been efforts to develop systems for automatically 
detecting fake news on social media, such as using machine learning to analyze news data 
or employing systems to learn user behavior on social media. These methods have led to 
the concept of integrating multi-factor data analysis to enhance the accuracy of fake news 
detection systems. This research presents a multi-factor model for detecting fake news 
using techniques such as Term Frequency-Inverse Document Frequency (TF-IDF), 
concatenation, and neural networks, based on user posts. The dataset consists of 20,000 
data entries, considering factors like headlines, sources, and user interactions. Testing the 
model with the Fakeddit.com fake news database revealed that the proposed model 
performs better in prediction accuracy compared to single-factor analysis and traditional 
machine learning methods, achieving an accuracy rate of 0.8504 (85.04%). 
 

Keywords: Machine Learning; Natural Language Processing; Fake News Detection 

 

บทนํา 
ดวยการเติบโตทางเทคโนโลยีอินเทอรเน็ตที่มีความกาวหนาอยางรวดเร็วทําใหเกิดสื่อสังคมออนไลน

(Social Media) จํานวนมากที่ประชาชนท่ัวไปสามารถเขาถึงไดไมยาก การติดตามและแบงปนขาวสารกับคน
ใกลชิดหรือแมแตสูสาธารณะกลายเปนหนึ่งในกิจวัตรประจําวันของบุคคลทั่วไป และเมื่อมีขาวสารเกิดขึ้น
ยอมมีบุคคลไมหวังดีบางกลุมที่พยายามสรางและเผยแพรขาวลวง (Fake News) สูสื่อสังคมออนไลนโดยมี
จุดประสงคที่ไมดี เชนความรูเทาไมถึงการณของบุคคลบางกลุมในการเผยแพรเนื้อหาหลอกลวงเพ่ือกลั่น
แกลงผูคน การมุงสรางผลประโยชนโดยกลุมมิจฉาชีพโดยแอบอางขาวลวง การกอความวุนวายของกลุมหัว
รุนแรงทางการเมือง เปนตน ซึ่งขาวลวงเหลานี้อาจกอความเสียหายตอบุคคลและสังคมได ทั้งการทําใหเสื่อม
เสียช่ือเสียงไปจนถึงความขัดแยงภายภายในสังคม เปนตน 

ในชวงหลายปที่ผานมานี้บริษัท องคกร หนวยงานภาครัฐและนักวิจัยจํานวนมากไดมีความพยายามท่ี
จะกําจัดและยับยั้งขาวลวงเหลานี้ดวยวิธีการที่หลากหลาย หน่ึงในวิธีการแรกเริ่มที่มีงายที่สุดน่ันคือการใช
บุคคลากรในการเฝาสังเกตเน้ือหาขาวท่ีไดรับรายงานมาจากผูใชในระบบ โดยเมื่อทางบุคคลากรไดรับรายงาน
ก็จะทําการตรวจสอบขอเท็จจริง โดยหากพบวาเนื้อหาขาวนั้นมีการนําเสนอขอมูลเท็จก็จะทําการนําเนื้อหา
ขาวนั้นๆออกจากระบบไป อยางไรก็ตามวิธีการดังกลาวนั้นจําเปนตองใชบุคลากรในการเฝาสังเกตขาวใน
ระบบเปนจํานวนมากและใชเวลาในการพิจารณาที่ยาวนาน เนื่องจากสื่อสังคมออนไลนมีผูใชงานจํานวน
มหาศาลและจํานวนขาวเผยแพรในแตละวันนั้นก็มีปริมาณสูงเชนกัน อีกท้ังอาจมีบางกรณีท่ีเนื้อหาขาว
ดังกลาวเปนขาวปลอมแตผูใชงานเขาใจผิดวาเปนขาวจริงจึงไมทําการรายงานขาวน้ัน ดวยเหตุนี้จึงมีความ
พยายามใหวิธีการอื่นๆที่พ่ึงพาแรงงานมนุษยนอยลงและใชเวลาในการพิจารณาที่ลดลงเชนกัน 



Research  Article 
Journal of Advanced Development in Engineering and Science                                                                                                     

Vol. 14  No. 41 • September – December 2024 

83 

 

หนึ่งในเทคนิคที่บริษัทชั้นนําและนักวิจัยไดนํามาประยุกตใชนั่นคือการใชเทคนิคการเรียนรูของ
เครื่องจักรและการเรียนรูเชิงลึกโดยเรียนรูผานพาดหัวขาว (Titles) และเนื้อหาขาว (News) ซึ่งเทคนิคการ
เรียนรูของเครื่องจักรและการเรยีนรูเชิงลึกจะทําการเรียนรูคําตางๆที่ปรากฏ และทําการเรียนรูวาคําลักษณะ
ใดที่มีแนวโนมพบบอยในขาวปลอมและคําใดมักเปนคุณลักษณะของขาวจริง ซึ่งระบบดังกลาวไดมีการนํามา
ประยุกตใชกับฐานขอมูลและระบบสื่อสังคมออนไลนจํานวนมาก การใชงานเทคนิคดังกลาวชวยในการลด
ภาระของบุคคลากรและเวลาในการพิจารณาเพ่ือกําจัดขาวปลอมได อยางไรก็ดีเมื่อเวลาผานไปผูไมหวังดีไดมี
การปรับปรุงรูปแบบการนําเสนอขาวปลอมทําใหเนื้อหาขาวหรือพาดหัวขาวมีความนาเชื่อถือมากยิ่งข้ึนและ
ดวยเหตุน้ีการพิจารณาขอมูลผานทางพาดหัวขาวและเนื้อหาขาวอาจจะยังไมเพียงพอ ตอมามีนักวิจัยทําการ
เพิ่มขอมูลประกอบการพิจารณาและคัดกรองขาวลวง โดยเพิ่มการวิเคราะหรูปภาพประกอบขาวเพื่อดูความ
เชื่อมโยงของเนื้อหาขาวและความนาเชื่อถือของขาว ซึ่งผลการทดลองชี้ใหเห็นวาการเพ่ิมคุณลักษณะ
ประกอบการตัดสินใจชวยเหลือการคัดกรองขาวลวงไดเปนอยางดี จากประเด็นที่กลาวมานี้ทําใหเห็นโอกาส
ในการพัฒนาและปรับปรุงวิธีการคัดกรองขาวลวง โดยมีขอสันนิษฐานวาหากมีการเพ่ิมคุณลักษณะของขาว
โดยพิจารณาขอมูลการมีสวนรวมของผูใชงาน เชน การกดไลก การแสดงความคิดเห็นเขารวมในการตัดสินใจ
จะชวยในการคัดกรองเพ่ิมเติมไดวาขาวดังกลาวน้ันเปนขาวลวงหรือไม 

ในงานวิจัยฉบับน้ีจึงไดนําเสนอแบบจําลองรูปแบบในการตรวจจับและคัดแยกขาวลวงบนสื่อสังคม
ออนไลนอยางมีประสิทธิภาพโดยแบบจําลองน้ีใชเทคนิคการเรียนรูของเครื่องจักรและการเรียนรูเชิงลึกเพ่ือ
พิจารณาขอมูลปะกอบไปดวย 3 สวน ไดแก ขอมูลพาดหัวขาว ขอมูลรูปภาพขาวและขอมูลการมีสวนรวม
ของผูใชงาน โดยขอมูลแตละสวนจะถูกนําไปพิจารณาอยางแยก จากนั้นจะนํามาควบรวมทายสุดเพื่อใหได
ผลลัพธของการคัดกรองวาขาวดังกลาวเปนขาวลวงหรือไม และจากการทดลองรวมกับฐานขอมูลขาวลวงของ
สื่อสังคมออนไลนเรดดิต (Fakeddit) พบวาแบบจําลองท่ีนําเสนอมีคาความแมนยําสูงข้ึนกวาคูเทียบอยางการ
พิจารณาดวยปจจัยเดียวและการเรียนรูของเครื่องจักรท่ัวไป ซึ่งนับไดวาแบบจําลองดังกลาวมีประสิทธิภาพใน
การคัดกรองขาวลวงท่ีดีเยี่ยม 

สําหรับการคนพบทางการวิจัย (Contribution) ของแบบจําลองที่ไดเสนอมานั้นสามารถสรุปออกมา
ไดดังตอไปนี ้1. การใชขอมูลการมีสวนรวมของผูใชงานประกอบในการเรียนรูของเครื่องจักรและการเรียนรู
เชิงลึก ทําใหประสิทธภิาพในการคัดกรองขาวลวงน้ันสูงยิ่งข้ึนอยางเห็นไดชัด 2. การแบงการเรียนรูของขอมูล
แตละสวนออกมาประมวลผล ชวยเพิ่มความแมนยําใหกับการเรียนรูของเครื่องจักรและการเรียนรูเชิงลึก ใน
สวนของการจัดเรียงเนื้อหาและขอมูลของงานวิจัยฉบับน้ีจะแบงออกเปน 5 สวนดังตอไปน้ี 1. บทเกริ่นนํา
ของเนื้อหา 2. การทบทวนวรรณกรรมที่เก่ียวของกับงานวิจัยฉบับนี้ 3. การอธิบายองคประกอบและข้ันตอน
การทํางานของแบบจําลองท่ีไดนําเสนอ 4. การออกแบบการทดลองและผลลัพธและ 5. บทสรุป 

 

ทฤษฎีและงานวิจัยที่เกี่ยวของ 
ในสวนนี้ไดนําเสนอการศึกษาคนควาขอมูลเกี่ยวกับขาวลวงเทคโนโลยีและงานวิจัยในการตรวจจับ

ขาวลวงและนําเสนอชองทางในการพัฒนางานวิจัยใหมโดยมีรายละเอียดดังตอไปนี ้
ขาวลวงและผลกระทบที่อาจเกิดขึ้น 
ขาวลวง หมายถึง ขาวท่ีมีความพยายามปลอมแปลงใหมีความนาเชื่อถือและมีความเปนผูชํานาญการ

เพื่อใหผูคนทั่วไปไมสามารถแยกออกไดวาขาวดังกลาวเปนขาวลวงหรือไม [1] โดยจากการศึกษาพบวาขาว
ลวงน้ันเกิดมาตั้งแตสมัยโรมันโบราณ โดยในยุคนั้นมีจุดมุงหมายของการเผยแพรขาวลวงเพื่อการสงคราม [2] 
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และดวยการเติบโตของสื่อตางๆในศตวรรษที่   20  เชน โทรทัศน หนังสือพิมพและสื่อประเภทหนึ่งสูจํานวน
มาก (one-to-many) ทําการมีการเติบโตของขาวลวงเพ่ิมสูงข้ึน[3] และในศตวรรษที่   21  การมาถึงของ
เทคโนโลยีอินเทอรเน็ตทําใหเกิดสื่อสังคมออนไลน (Social Media) เชน Facebook, Twitter, Reddit เปน
ตน ทําใหการเผยแพรขาวลวงเกิดขึ้นหลากหลายรูปแบบและมีการแพรกระจายของขาวลวงเกิดขึ้นเปนทวีคณู 

ตัวอยางกรณีที่การเติบโตของการเผยแพรขาวลวงท่ีนาสนใจนั่นคือชวงการเลือกตั้งของสหรัฐอเมริกา
ในป ค.ศ  .2016 นั้นพบวามีการเติบโตของขาวลวงบนสื่อตางๆอยางเห็นไดชัด โดยกระทําไปเพ่ือผลประโยชน
ในการเลือกตั้งและการโจมตีทางการเมือง [4] ผลกระทบของขาวลวงนั้นสามารถสรางผลกระทบไดตั้งแต
ความเกิดเขาใจผิดในระดับบุคคล เชน การเสียชีวิตของบุคคลที่มีช่ือเสียง [5] ไปจนถึงความสูญเสียและความ
ตื่นตระหนกเปนวงกวางในสังคม เชน การเผยแพรขาวลวงเก่ียวของท่ีเกี่ยวของกับโรคระบาด [6] เปนตน 

งานวิจัยการคัดแยกขาวลวงโดยพิจารณาจากเนื้อหาของขาว 
จากหัวขอที่ผานมาจะเห็นไดอยางชัดเจนถึงผลกระทบรายแรงท่ีอาจเกิดข้ึนเปนวงกวางหากมีขาวลวง

เกิดข้ึนในสื่อตางๆ และมีการเผยแพรโดยไมมีการหาชองทางตรวจจับหรือระงับไว ดวยเหตุนี้จึงมีนักวิจัย
จํานวนมากไดทําการวิจัยและคิดคนเทคโนโลยีในการตรวจจับขาวลวงท่ีอาจเกิดขึ้นในสื่อสังคมออนไลน
เพื่อใหระบบคัดแยกขาวลวงมีประสิทธิภาพจําเปนจะตองมีการใชขอมูลท่ีมีความสําคัญและเปนประโยชนใน
การตัดสินใจของระบบ หนึ่งในแนวทางที่นักวิจัยจํานวนมากมุงเนนนั่นคือการพิจารณาจากเน้ือหาของขาวที่
ปรากฎ เชน หัวขอบทบรรยาย เปนตน โดยงานวิจัยลักษณะดังกลาวนั้นมีนักวิจัยจํานวนมากไดนําเสนอแนว
ทางการพิจารณาโดยมีความแตกตางคือการใชเทคนิคการเรียนรูของเครื่องจักรที่แตกตางกันหรือการใช
เทคนิคการประมวลผลภาษา [7–9] หนึ่งในตัวอยางงานวิจัยที่นาสนใจคือการใชเทคนิคการเรียนรูของ
เครื่องจักรจําพวกเนฟเบยส (Naïve Bayes) และเอสวีเอ็ม (SVM) รวมกับเทคนิคการประมวลผลภาษาซึ่ง
จากการทดลองพบวา การใชเทคนิครวมกันดังกลาวสามารถเพ่ิมประสิทธิภาพการคัดแยกขาวลวงไดโดยมีคา
ความแมนยําสูงถึง 93.50% [10] 

งานวิจัยการคัดแยกขาวลวงโดยพิจารณาจากปจจัยทางสื่อสังคมออนไลน 
จากที่ไดกลาวมาขางตนจะเห็นไดวาการพิจารณาขอมูลจากเนื้อหาของขาวสามารถชวยระบบในการ

ตรวจจับขาวลวงไดมีประสิทธิภาพในระดับหนึ่ง แตอยางไรก็ดียังมีนักวิจัยอีกสวนหน่ึงที่เห็นโอกาสในการ
ตรวจจับขาวลวงโดยอาศัยปจจัยอ่ืนๆที่ไมใชจากเนื้อหาของขาว ประกอบกับการเติบโตของเทคโนโลยีดานสื่อ
สังคมออนไลนจึงเกิดเปนอีกหนึ่งแนวทางที่เริ่มไดรับความสนใจนั่นคือการพิจารณาปจจัยทางสื่อสังคม
ออนไลนเพ่ือการคัดแยกขาวลวง จากการคนควาพบวามีนักวิจัยสวนหนึ่งท่ีไดทําการศึกษาและทดลอง
เกี่ยวกับการพัฒนาระบบเพ่ือการตรวจจับขาวลวงผานความนาเช่ือถือของผูใชงานระบบ กลาวคือหากผูใช
สวนใดมีแนวโนมจะเผยแพรขาวลวงก็เปนไปไดท่ีจะสรุปวาขาวตอไปท่ีผูใชคนดังกลาวจะเผยแพรก็อาจเปน
ขาวลวงเชนเดียวกัน [11] นอกจากนี้ยังมีการพิจารณาปจจัยความสัมพันธของแหลงท่ีมาขาวและการมี
ปฏิสัมพันธของผูใชระบบ [12] ซึ่งผลการทดลองช้ีใหเห็นวาการพิจารณาปจจัยดังกลาวเพ่ิมประสิทธิภาพใน
การตรวจจับขาวลวงไดเปนอยางดี เพ่ิมเติมจากงานวิจัยรูปแบบการตรวจจับขาวปลอมบนโซเชียลมีเดียดวย
การใชประโยชนการวิเคราะหความรูสึกของเน้ือหาขาวและการวิเคราะหอารมณของความคิดเห็นของผูใช [13] 
ใหความสําคัญกับขาวปลอมที่มักมีความรูสึกเชิงลบ โดยแยกคุณลักษณะตางๆจากการวิเคราะหความรูสึกของ
บทความขาวและการวิเคราะหอารมณของความคิดเห็นของผูใช จากชุดขอมูล Fakeddit จํานวน 22,788 
รายการมาตรฐานที่มีชื่อขาวและความคิดเห็นที่โพสตเก่ียวกับขอมูลเหลานั้นเพื่อฝกอบรมและทดสอบโมเดล
ดวยเทคนิค Long Short-Term Memory เปนโครงขายประสาทเทียมแบบหนึ่ง ใหความแมนยําในการ
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ตรวจจับสูงท่ี 96.77% เชนเดียวกันกับงานวิจัยการประเมินความนาเช่ือถือของแหลงขาว: กรณีศึกษาของ 
Reddit [14] ไดนําเสนอ CREDiBERT การประเมินความนาเช่ือถือโดยใชการนําเสนอตัวเขารหัสแบบ
สองทิศทางจาก Transformers ที่เนนวาทกรรมทางการเมืองเปนการสนับสนุนหลัก ดวยการเขารหัสเน้ือหา
ที่สงโดยใช CREDiBERT และรวมเขากับเครือขายประสาทเทียม โดยไดรับคะแนน F1 เพิ่มขึ้น 9% เมื่อเทียบ
กับวิธีการท่ีมีอยู จากประเด็นน้ีงานวิจัยนี้จึงไดนําเสนอการพัฒนาแบบจําลองที่พิจารณาทั้งเนื้อหาของขาว
และปจจัยทางสื่อสังคมออนไลนโดยมีสมมติฐานวาการพิจารณาปจจัยทั้งสองพรอมกันจะชวยเพิ่ม
ประสิทธิภาพและความแมนยําในการทํานายและคัดแยกขาวลวงจากแหลงขาวไดอยางมีประสิทธิภาพ 

สื่อสังคมออนไลนFakeddit.com  
เพื่อพิสูจนสมมติฐานดังกลาวจึงจําเปนตองมีกรณีตัวอยางท่ีนาเช่ือถือและเปนกรณีที่เคยเกิดขึ้นในโลก

ความเปนจริงเพื่อเปนการจําลองเหตุการณท่ีอาจเกิดขึ้น เมื่อนําแบบจําลองไปประยุกตใชโดยงานวิจัยนี้ได
กําหนดขอบเขตการศึกษาและใชชุดขอมูลจากท่ีเว็บไซต Fakeddit.com เพ่ือทําการศึกษาวิจัย สําหรับ 
Reddit.com นั้นเปนสื่อสังคมออนไลนที่มีชื่อเสียงของสหรัฐอเมริกาโดยมีการรายงานวามีผูใชงานรวม
มากกวา   52  ลานคนตอวันและยังมีกระทูยอย (Subreddit) สําหรับใหผูใชงานเขาพูดคุยรวมกันมากกวา 
138,000  กระทู ซึ่งเวบ็ไซตนี้เคยมีสวนสําคัญในประเด็นอันเปนที่ถกเถียงอยางมาก เชน การคนหามือระเบิด
จากเหตุระเบิดเมืองบอสตัน รวมไปถึงการพูดคุยในประเด็นการเหยียดเชื้อชาติและการเหยียดหยามเพศ [15]   
เปนตน และเพราะการใชงานปริมาณมหาศาลท่ีเกิดข้ึนและความเสี่ยงตอการแพรกระจายขาวที่ไมถูกตองนี้
จึงนําไปสูความพยายามในการนําแบบจําลองท่ีนําเสนอมาทดสอบกับขอมูลที่ไดรับจากเว็บไซตนี้เพ่ือพิสูจน
ประสิทธิภาพของแบบจําลองท่ีจะนําเสนอในสวนถัดไป 

การเรียนรูของเครื่องจักรแบบ Naïve Bayes 
Naïve Bayes นั้น เปนหนึ่งในเครื่องมือการคัดแยกประเภทโดยการใชความนาจะเปน ซึ่งอาศัย

ทฤษฎีของเบยส โดยการหาความนาจะเปนอยางมีเงื่อนไข สําหรับสมการการทํางานของ Naïve Bayes นั้น 
มีรายละเอียดดังแสดงในสมการท่ี 1 

                                 P (A | B) = P (A) * P (B | A) ∕ P (B)                                              (1) 
โดยที ่ P (A)      คือ ความนาจะเปนของกรณี A 
 P (B)  คือ ความนาจะเปนของกรณี B 
 P (A | B)  คือ ความนาจะเปนของกรณี B เมื่อเกิดกรณี A 
 P (B | A)  คือ ความนาจะเปนของกรณี A เมื่อเกิดกรณี B 

โดยการคํานวณนั้น จะทําการคํานวณความนาจะเปนของแตละประเภทของขอมูล โดยใชทฤษฎีของ
เบยส จากนั้นเลือกประเภทท่ีมีความนาจะเปนสูงสุดเปนคําตอบ 

การเรียนรูของเครื่องจักรแบบ Support Vector Machine (SVM) 
SVM หรือ Support Vector Machine น้ัน เปนกระบวนการเรียนรูของเครื่องจักรแบบมีผูสอน 

(Supervise Learning) โดยเปาหมายของ SVM น้ันคือการหาเสนตัด (Hyperplane) ที่ดีท่ีสุดท่ีจะสามารถ
แบงแยกขอมูลออกเปนกลุมกอนได เพ่ือการคัดแยกประเภท สิ่งท่ี SVM พยายามดําเนินการ นั่นคือการทําให
เกิดระยะหางระหวางเสนตัดกับขอมูลมากท่ีสุดและทําใหขอมูลอยูใกลกันที่สุด สําหรับกรณีการทํางานของ 
SVM แบบเสนตรงน้ัน สมการการทํางานของ SVM จะมีรายละเอียดดังแสดงในสมการท่ี 2 
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                                                    wx + b = 0                                                          (2) 
  โดยท่ี  w   คือ คาน้ําหนักของเวกเตอร 
   B   คือ คาเบ่ียงเบน (bias) จากการเรียนรูของ SVM 
   X   คือ คาของขอมูลท่ีเรียนรู 

การเรียนรูของเครื่องจักรแบบโครงขายประสาทเทียม (Neural Network) 
Neural Network หรือ โครงขายประสาทเทียม เปนหนึ่งในประเภทของการเรียนรูของเครื่องจักรที่

ไดรับแรงบันดาลใจจากการทํางานของระบบประสาทในสมองของมนุษย โดยมีองคประกอบเปนนิวรอน 
(Neuron) ที่ทําการเช่ือมตอกับชั้นตาง ๆ ของนิวรอนในสมอง การทํางานของโครงขายประสาทเทียม อาศัย
การเรียนรูผานการปอนขอมูลขาเขาและกําหนดขอมูลขาออกที่ตองการ โดยมีจุดมุงหมายใหโครงขาย
ประสาทเทียมทําการเรียนรูและทํานายซ้ําไปมา โดยในระหวางการเรียนรูจะใชกระบวนการทางคณิตศาสตร
ในการลดขอผิดพลาดลงจนกวาจะไดโมเดลโครงขายประสาทเทียมที่มีประสิทธิภาพในการทํานาย สมการการ
ทํางานของโครงขายประสาทเทียมนั้น มีรายละเอียดดังแสดงในสมการท่ี 3 
                                                    y = f (w * x + b)                                                   (3) 
โดยที ่  y   คือ คาขอมูลขาออก 
   F   คือ ฟงกชันรับผลรวมจากการคํานวน 
   W  คือ เมตริกซของน้ําหนัก 
   X   คือ คาขอมูลขาเขา 
   B   คือ คาเบ่ียงเบนของขอมูล 
 

วิธีดําเนินการวิจัย 
ในสวนน้ีจะนําเสนอและอธิบายการทํางานของแบบจําลองแบบหลายปจจัยเพ่ือการตรวจจับขาวลวง

โดยแบบจําลองดังกลาวมีข้ันตอนการทํางานโดยกระบวนการในการวิเคราะหขอมูลจะใชเครื่องมือดวยการ
เขียน Python เพื่อทดลอง โดยใช Tool Colab ดังตอไปนี ้

ขอมูลขาเขา (Input) 
ขอมูลขาเขาในที่นี้เปนการรวบรวมขอมูลทั้งหมดท่ีไดจากแหลงขาวโดยในกรณีนี้คือขาวที่ไดมาจาก

เว็บไซต Reddit.com ซึ่งเก็บมาจากโพสตของผูใชตางๆ โดยขอมูลขาเขาจะประกอบดวยปจจัยอันไดแก
แหลงของรูปภาพ จํานวนความคิดเห็น ผลคะแนนท่ีเกี่ยวของ จํานวนการติดตาม ความพาดหัวขาว 
อัตราสวนระหวางการโหวตเห็นดวยและปจจัยทางสื่อสังคม โดยประกอบไปดวยชุดขอมูล 20,000 ชุดขอมูล 

การทําความสะอาดขอมูลและการเตรียมการขอมูล (Data Cleaning and Preprocessimg) 
เนื่องจากขอมูลในแตละโพสตน้ันมีองคประกอบจํานวนมาก อีกทั้งยังอาจมีบางสวนท่ีไมพรอมตอการ

นําไปดําเนินการตอในการเรียนรูในขั้นตอนถัดไป ซึ่งในข้ันตอนนี้จึงเปนการทําความสะอาดขอมูลแตละสวน
เชน ขอมูลตัวเลขจะตองทําการแปลงจากรูปแบบตัวอักษรเปนตัวเลข การคัดกรองขอมูลที่ขาดหายขอมูล
บางสวนออกจากการพิจารณา และการเรียนรูการคัดกรองขอมูลคุณภาพต่ําและขอมูลท่ีไมมีความจําเปนออก
จากการพิจารณา และการเรียนรูขอมูลตัวอักษรจะตองทําการนําอักขระที่ไมมีความจําเปนออก เชน 
เครื่องหมายอีโมจิเปนตน หลังจากที่ไดทําการทําความสะอาดขอมูลแลว จากนั้นจะทําการแบงขอมูลท่ีผาน
ขั้นตอนที่กลาวมาออกเปน 3 สวนหลักประกอบดวย ขอมูลรูปภาพขาว ขอมูลพาดหัวขาว และขอมูลปจจัย
ทางสื่อสังคมออนไลนเพ่ือนําไปใหหนวยการเรียนรูไดทําการเรียนรูถัดไป 
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Figure 1 Framework of Multi-features Framework for Fake 
 

การเรียนรูขอมูลประเภทแหลงท่ีมาของขาว
ในสวนนี้แบบจําลองจะใช Term Frequency 

การสกัดความสําคัญและการปรากฎตัวของคําในฐานขอมูลแหลงท่ีมาของขอมูล
ความนิยมในการคัดกรองขอมูลประเภทตัวอักษร
พิจารณาและวิเคราะหหาความสําคัญของคําแตละคําจากฐานขอมูลที่ไดเรียนรูมาโดยจะคัดแยกคําจาก
ของรูปภาพแหลงขาว สําหรับสมการการทํางานของ 
                                                    TF –
โดยที ่ TF – IDF   คือ คาผลลัพธจากการคํานวณหา 
 TF   คือ จํานวนครั้งท่ีคําแสดงในเอกสาร 
 IDF   คือ คาล็อกของจํานวนคําทั้งหมดในเอกสาร หารดวยจํานวนเอกสารท่ีปรากฎคํานั้น

สําหรับสาเหตุที่มิไดทําการพิจารณาโดยแบงเปนประเภทของแหลงที่มาอยางชัดเจนเพ่ือจับกลุมจาก
ความนาเชื่อถือของแหลงที่มาน้ัน เนื่องจากในอนาคตอาจมีการเติ
ประเภทของแหลงที่มาโดยอางอิงจากฐานขอมูลชื่อเว็บไซตที่กําหนดหรือบันทึกไวลวงหนาอาจไมเปนการ
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features Framework for Fake News Detection 

การเรียนรูขอมูลประเภทแหลงท่ีมาของขาว (News Sources) 
Term Frequency – Inverse Document Frequency (TF-IDF) จะทํา

การสกัดความสําคัญและการปรากฎตัวของคําในฐานขอมูลแหลงท่ีมาของขอมูล TF-IDF ซึ่งเปนวิธกีารท่ีไดรับ
ความนิยมในการคัดกรองขอมูลประเภทตัวอักษร และหาแนวโนมของคําแตละคําภายในประโยคเพื่อ
พิจารณาและวิเคราะหหาความสําคัญของคําแตละคําจากฐานขอมูลที่ไดเรียนรูมาโดยจะคัดแยกคําจาก URL 

สําหรับสมการการทํางานของ TF-IDF นั้น มีรายละเอียดดังแสดงในสมการท่ี 4 
– IDF = TF * IDF                                               (4) 

คือ คาผลลัพธจากการคํานวณหา TF-IDF 
คือ จํานวนครั้งท่ีคําแสดงในเอกสาร หารดวยจํานวนคําทั้งหมดในเอกสาร 
คือ คาล็อกของจํานวนคําทั้งหมดในเอกสาร หารดวยจํานวนเอกสารท่ีปรากฎคํานั้น 

สําหรับสาเหตุที่มิไดทําการพิจารณาโดยแบงเปนประเภทของแหลงที่มาอยางชัดเจนเพ่ือจับกลุมจาก
เนื่องจากในอนาคตอาจมีการเติบโตของแหลงที่มาขอมูล การกําหนด

ประเภทของแหลงที่มาโดยอางอิงจากฐานขอมูลชื่อเว็บไซตที่กําหนดหรือบันทึกไวลวงหนาอาจไมเปนการ
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ตอบสนองตอการเติบโตของขอมูลชื่อเว็บไซตในอนาคต
จะนําขอมูลที่ไดสงตอไปยังโครงขายประสาทเทียม 
พรอมสําหรับสงตอคาตัวแปรไปยังข้ันตอนสุดทาย

การเรียนรูขอมูลประเภทพาดหัวขาว (News Title)
การเรียนรูขอมูลประเภทพาดหัวขาวจะประกอบไปดวย

ของขอมูลดวยวิธีการ TF-IDF เพื่อหาความสําคัญจากการปรากฏของคําในฐานขอมูล
การสกัดความสําคัญของคําเหลานั้นแลวแบบจําลองจะนําคาที่ไดไปใหโครงขายประสาทเทียมทําการเรียนรู
เพื่อหาความสัมพันธและความเชื่อมโยงของคํากับขาวอันจะเปนปร
ขาวลวง 

การเรียนรูขอมูลประเภทปจจัยทางสื่อสังคมออนไลน
เปนขั้นตอนการเรียนรูขอมูลประเภทปจจัยทางสื่อสังคมออนไลนจะมีขอมูลเปนขอมูลท่ีสามารถ

นําไปใชรวมกับโครงขายประสาทเทียมไดโดยตรง
ออนไลนนั้น เชน จํานวนการกดอัพโหวต จํานวนคอมเมนต
ขอมูลท้ังหมดไปใหโครงขายประสาทเทียมทําการเรียนรูเพ่ือหาความเช่ือมโยงตอไป

การออกแบบโครงขายประสาทเทียมและการตั้งคา
หลังจากที่โครงขายประสาทเทียมและการเรียนรูเชิงลึก

ใหมี 2 เลเยอรซอนและใหแตละเลเยอรมี 4 โหนด
ชวยใหผูใชสามารถมุงเนนไปที่ความสนใจหรือหัวขอเฉพาะในการโพสตเนื้อหาที่ไดรับการโหวตขึ้นหรือลงตาม
ความเก่ียวของ และการตั้งคาของผูใชมีความสัมพันธกับตัวแปรที่ตองการมากที่สุด
89.90% จากขอมูลประเภทปจจัยทางสื่อสังคมออนไลน

 
 

 
 
 
 

Figure 2 Model of neural network for fake news detection
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ตอบสนองตอการเติบโตของขอมูลชื่อเว็บไซตในอนาคต หลังจากที่ไดขอมูลความสําคัญของคําจากแหลงที่มา
ระสาทเทียม (Neural Networks) เพื่อทําการเรียนรูและใหผลลัพธ

พรอมสําหรับสงตอคาตัวแปรไปยังข้ันตอนสุดทาย 
(News Title) 

การเรียนรูขอมูลประเภทพาดหัวขาวจะประกอบไปดวย   2  ขั้นตอนยอยนั่นคือ การสกัดคุณลักษณะ
เพื่อหาความสําคัญจากการปรากฏของคําในฐานขอมูล และหลังจากที่ไดทํา

การสกัดความสําคัญของคําเหลานั้นแลวแบบจําลองจะนําคาที่ไดไปใหโครงขายประสาทเทียมทําการเรียนรู
เพื่อหาความสัมพันธและความเชื่อมโยงของคํากับขาวอันจะเปนประโยชนในขั้นตอนสุดทายของการพิจารณา

การเรียนรูขอมูลประเภทปจจัยทางสื่อสังคมออนไลน (Social Factor) 
เปนขั้นตอนการเรียนรูขอมูลประเภทปจจัยทางสื่อสังคมออนไลนจะมีขอมูลเปนขอมูลท่ีสามารถ

นําไปใชรวมกับโครงขายประสาทเทียมไดโดยตรง โดยตัวอยางของขอมูลปจจัยท่ีเก่ียวของกับสื่อสังคม
จํานวนคอมเมนต อัตราสวนการกดอัพโหวต เปนตน โดยจํานวน

ขอมูลท้ังหมดไปใหโครงขายประสาทเทียมทําการเรียนรูเพ่ือหาความเช่ือมโยงตอไป 
การออกแบบโครงขายประสาทเทียมและการตั้งคา 

ะการเรียนรูเชิงลึกไดทําการเรียนรูแบบคูขนานกัน โดยกําหนด 
โหนด ซึ่งจะพบวาบทความท่ีมีจํานวนเธรดหรือหมวดหมูยอยท่ี

ชวยใหผูใชสามารถมุงเนนไปที่ความสนใจหรือหัวขอเฉพาะในการโพสตเนื้อหาที่ไดรับการโหวตขึ้นหรือลงตาม
และการตั้งคาของผูใชมีความสัมพันธกับตัวแปรที่ตองการมากที่สุด โดยมีคาความแมนยําอยูท่ี 

จากขอมูลประเภทปจจัยทางสื่อสังคมออนไลน 

 
 
 
 
 
 

Model of neural network for fake news detection 
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การควบรวมการเรียนรูและการพิจารณาผลลัพธ 
หลังจากที่โครงขายประสาทเทียมและการเรียนรูเชิงลึก  ไดทําการเรียนรูคูขนานกันเปนที่เรียบรอยก็

จะนําขอมูลคุณลักษณะจากการเรียนรูเหลานั้นมาประกอบกันดวยวิธีการตอขอมูล (Concatenation) โดย
สมการการทํางานของการตอของขอมูลนั้น มีรายละเอียดดังแสดงในสมการท่ี 5 
                      x(concat) = x(news source) + x(news title) + x(social factor)                (5) 
โดยที ่ x(concat) คือ คาตัวแปรหลังจากการตอขอมูลท้ังสามตัวแปร 

x(news source) คือ คาตัวแปรจากการเรียนรูแหลงขอมูลขาว 
x(news title) คือ คาตัวแปรจากการเรียนรูพาดหัวขาว 
x(social factor) คือ คาตัวแปรหลังจากการเรียนรูปจจัยทางสื่อสังคมออนไลน 

ในข้ันตอนสุดทายจะนําขอมูลทั้งหมดไปทําการเรียนรูดวยโครงขายประสาทเทียมอีกครั้งหนึ่ง จึงจะ
เสร็จสิ้นกระบวนการของแบบจําลองตอหน่ึงรอบการเรียนรู โดยผูวิจัยไดนําเสนอการนําเทคนิค Naïve 
Bayes และ SVM รวมถึงจํานวนตัวแปรท่ีใชจากหนึ่งตัวแปรที่ใชแคขอมูลพาดหัวขาวเทานั้น มาเปรียบเทียบ
กับขอมูลตัวแปรที่มากขึ้น เพ่ือใหเห็นเดนชัดถึงรูปแบบเทคนิคท่ีผูวิจัยไดนําเสนอ กระบวนการทั้งหมดอาจ
เกิดซ้ําไปมา (Iteration) ไดจนกวาแบบจําลองจะเรียนรูไปถึงจุดที่เหมาะสมที่สุดของการเรียนรู (Optimal) 
นั่นคือเปนจุดสูงสุดที่สามารถทําการเรียนรูและทํานายอยางมีประสิทธิภาพได 

 

ผลการวิจัย 
ในสวนนี้จะกลาวถึงการออกแบบการทดลองโปรแกรมและสภาพแวดลอมอันเปนขอบเขตของการ

ทดลอง สําหรับการทดลองประสิทธิภาพจะใชรูปแบบของ Confusion Metrix ในการประเมินผลจากนั้นจะ
รายงานผลลัพธและอภิปรายผลการทดลองโดยมีรายละเอียดดังนี ้

ฐานขอมูลขาวลวงของเว็บไซตเรดดิต Fakeddit 
ฐานขอมูลขาวลวง Fakeddit ไดรับการนําเสนอโดยไคและคณะ [16] ในปค.ศ. 2020 ซึ่งฐานขอมูล

ขาวลวงน้ีเปนการรวบรวมขอมูลขาวสารท่ีปรากฎบนสื่อสังคมออนไลนอยางเรดดิต (Reddit) โดยนักวิจัยได
ใชกระบวนการหลายข้ันตอนเพ่ือทําการวิเคราะหและคัดแยกประเภทของขาวสารเพ่ือสรางเฉลยที่ถูกตอง
(Ground Truth) ของฐานขอมูล งานวิจัยไดระบุวาไดทําการสรางเฉลยทั้งสิ้น 3 รูปแบบนั่นคือแบบสอง
หมวดหมู (2-way) และหกหมวดหมู (6-way) ซึ่งรูปแบบหกหมวดหมูนั้นจะประกอบไปดวย ขาวจริง (True 
News) ขาวลอเลียน (Satire/Parody) ขาวทําใหเขาใจผิด (Misleading content) ขาวท่ีมีเน้ือหาหลอกลวง 
(Manipulate content) ขาวท่ีมีการเช่ือมโยงผิดพลาด (False Connection) และขาวท่ีมีการปลอมแปลง
ตัวตน (Imposter content) แตสําหรับงานวิจัยฉบับนี้มุงเนนที่การตรวจจับและจัดประเภทระหวางขาวจริง
และขาวลวง โดยจะควบรวมขาวจําพวกท่ีไมใชขาวจริงทั้งหมดใหเปนขาวลวง ดังน้ันงานวิจัยนี้จึงเลือกใช
ฐานขอมูลในรูปแบบสองหมวดหมู 

ในสวนของคุณลักษณะขอมูลท่ีปรากฏฐานขอมูล Fakeddit ไดบันทึกคุณลักษณะของขอมูล เชน ชื่อ
ผูเขียน พาดหัวขาว แหลงท่ีมา จํานวนคอมเมนต คะแนนอัพโหวต อัตราสวนการกดอัพโหวต ชื่อกระทูหลัก
เปนตน โดยในที่นี้ปจจัยท่ีจะนํามาพิจารณานั้นไดแก พาดหัวขาว แหลงท่ีมา จํานวนคอมเมนต คะแนนอัพ
โหวต และอัตราสวนการกดอัพโหวตเทานั้น สําหรับการทดลองไดใชขอมูลในการทดลองท้ังสิ้น 20,000 
ตัวอยาง โดยมีขอมูลขาวลวงท้ังสิ้น 12,018 ตัวอยาง และขอมูลขาวจริงทั้งสิ้น 7,982 ตัวอยาง 
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ผลการทดลองและการอภิปรายผล 
ผลการทดลองรวมกับฐานขอมูล Fakeddit ไดบันทึกและแสดงในตารางที่ 1 และ 2 และสาเหตุท่ีไมมี

ผลการทดลองของแบบจําลองท่ีนําเสนอในกรณีมีปจจัยเดียว เน่ืองจากแบบจําลองท่ีนําเสนอจําเปนจะตองใช
ปจจัยใหครบถวนท้ังสามปจจัยเพ่ือการฝกฝนตัวโครงขายประสาทเทียมและสรางตัวคัดกรองข้ึนมา 

 
Table 1 The accuracy results of fake news screening using the Bag of Words process to      
             extract features and word importance. 

Factor 
Naïve Bayes 

(Multinomial NB) 
SVM 

Our Proposed 
Method 

headline news 0.6943 0.6705 - 
headline news ,social media 

factors, sources 
0.7638 0.7345 0.7677 

 

Table 2 The accuracy results of fake news screening using the TF-IDF process to extract  
             features and word importance. 

Factor 
Naïve Bayes 

(Multinomial NB) 
SVM 

Our Proposed 
Method. 

headline news 0.7732 0.7095 - 
headline news ,social media 

factors, sources 
0.8363 0.7660 0.8540 

 
จากผลการทดลองแสดงใหเห็นวาแบบจําลองท่ีนําเสนอนั้นมีประสิทธิภาพที่ดีกวาเทคนิคการเรียนรู

ของเครื่องแบบดั้งเดิมและการเรียนรูโดยใชปจจัยพาดหัวขาวเพียงอยางเดียวได โดยแบบจําลองที่ใช
กระบวนการ Bag of Words ในการสกัดคุณลักษณะของคํามีคาความแมนยําสูงถึง 0.7677 ซึ่งมากกวา
คาสูงสุดของวิธีการดังเดิมที่ 0.0039 และแบบจําลองที่ใชกระบวนการ TF-IDFs นั้นสามารถคัดกรองได
แมนยําถึง 0.8540 ซึ่งมากกวาความแมนยําสูงสุดจากกระบวนการดั้งเดิมถึง 0.0177 โดยการทดลองที่ใช
แบบจําลองแบบ Naïve Bay, SVM และแบบหลายปจจัยเปรียบเทียบกันและเปรียบเทียบระหวางการ
พิจารณาแบบปจจัยเดียวกับหลายปจจัย และใชเทคนิค Bag of Words ในการสกัดคุณลักษณะของคํา  ผล
การทดลองแบบ Naïve bay เทากับ 0.7638 จาก SVM เทากับ 0.7345 และจากแบบจําลองหลายปจจัย
เทากับ 0.7677  ซึ่งแบบจําลองแบบหลายปจจัยมีประสิทธิภาพมากที่สุด สําหรับการใชเทคนิคการสกัด
คุณลักษณะของคําแบบ TF-IDFs การทดลองที่ใชแบบจําลองแบบ Naïve Bay, SVM และแบบหลายปจจัย
เปรียบเทียบกัน และเปรียบเทียบระหวางการพิจารณาแบบปจจัยเดียวกับหลายปจจัย ผลการทดลองแบบ 
Naïve bay เทากับ  0.8363 จาก SVM เทากับ 0.7660 และจากแบบจําลองหลายปจจัยเทากับ 0.8540  ซึ่ง
แบบจําลองแบบหลายปจจัยมีประสิทธิภาพมากที่สุด เมื่อเปรียบเทียบระหวางเทคนิคการสกัดคุณลักษณะ
ของคําแบบ TF-IDFs กับ Bag of Words ผลการทดลองท่ีไดคือ เทคนิคการสกัดคุณลักษณะของคําแบบ TF-
IDFs มีคาเทากับ 0.8540 และ Bag of Words มีคาเทากับ 0.7677 ดังนั้นสรุปไดวาประสิทธิภาพจาก
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แบบจําลองแบบหลายปจจัยที่ใชเทคนิคการสกัดคุณลักษณะคําแบบ TF-IDFs มีประสิทธิภาพสูงกวา
แบบจําลองแบบหลายปจจัยท่ีใชเทคนิคการสกัดคุณลักษณะคําแบบ Bag of Words สําหรับเหตุผลของการ
เพิ่มขึ้นของคาความแมนยําในการตรวจจับและคัดกรองขาวลวงน้ัน เกิดจากการพิจารณาปจจัยท่ีมากขึ้นของ
แบบจําลอง เมื่อแบบจําลองมีขอมูลมากขึ้นในการเรียนรูและพิจารณา อีกทั้งการเปลี่ยนรูปแบบการเรียนรู
จากการเรียนรูของเครื่องจักรสูระบบโครงขายประสาทเทียม จึงทําใหคาความแมนยําสูงข้ึน 
 

สรุปผลการวิจัย 
ในงานวิจัยฉบับนี้ไดนําเสนอการพัฒนาแบบจําลองแบบหลายปจจัยเพ่ือการตรวจจับขาวลวงดวย

เทคนิคการคัดแยกคําตามความสําคัญ (TF-IDF) การควบรวมการเรียนรู (Concatenation) และโครงขาย
ประสาทเทียมซึ่งเปนแบบจําลองสําหรับการตรวจจับขาวลวงที่อาจพบไดในสื่อสังคมออนไลน โดย
แบบจําลองดังกลาวจะทําการพิจารณาปจจัยทั้งสิ้น   3  ปจจัยนั่นคือ แหลงที่มาของขาว พาดหัวขาว และ
ปจจัยทางสื่อสังคมออนไลน โดยมีการใชเทคนิค TF-IDF รวมกับโครงขายประสาทเทียมเพ่ือการเรียนรู จาก
ผลการศึกษาพบวาแบบจําลองที่นําเสนอมีแนวโนมท่ีดีกวาโดยมีคาความแมนยําของเทคนิคการเรียนรูของ
เครื่องจักรซึ่งเปนคูเทียบและการวิเคราะหแบบปจจัยเดียวได สําหรับการทดลองที่ใชแบบจําลองแบบ Naïve 
Bay, SVM และแบบหลายปจจัยเปรียบเทียบกัน และเปรียบเทียบระหวางการพิจารณาแบบปจจัยเดียวกับ
หลายปจจัย และใชเทคนิค Bag of Words ในการสกัดคุณลักษณะของคํา ผลการทดลองจากแบบจําลอง
แบบหลายปจจัยมีคาเทากับ 0.7677  ซึ่งมีประสิทธภิาพมากที่สุด 

ในการทดลองการสกัดคุณลักษณะของคําโดยใชเทคนิค TF-IDFs การทดลองที่ใชแบบจําลองแบบ 
Naïve Bay, SVM และแบบหลายปจจัยเปรียบเทียบกัน และเปรียบเทียบระหวางการพิจารณาแบบปจจัย
เดียวกับหลายปจจัย ผลการทดลองจากแบบจําลองหลายปจจัยมีคาเทากับ 0.8540  โดยมีประสิทธิภาพมาก
ที่สุด ถาเปรียบเทียบระหวางเทคนิคการสกัดคุณลักษณะของคําแบบ TF-IDFs กับ Bag of Words ผลการ
ทดลองสรุปไดวาประสิทธิภาพจากแบบจําลองแบบหลายปจจัยท่ีใชเทคนิคการสกัดคุณลักษณะคําแบบ TF-
IDFs มีประสิทธิภาพสูงกวาแบบจําลองแบบหลายปจจัยที่ใชเทคนิคการสกัดคุณลักษณะคําแบบ Bag of 
Words จากผลการทดลองที่มีประสิทธิภาพนี้ เกิดขึ้นจากการเพ่ิมปจจัยในการพิจารณาการคัดกรอง
ความสําคัญของปจจัยและการใชเทคโนโลยีโครงขายประสาทเทียมรวมดวย ทําใหประสิทธิภาพของการคัด
กรองขาวลวงน้ันเพ่ิมขึ้นอยางมีนัยยะสําคัญ 

สําหรับงานในอนาคตไดมีการวางแผนที่จะปรับปรุงแบบจําลองโดยจะเพิ่มขอมูลสําหรับรูปภาพขาว
สําหรับการพิจารณาและใชเทคโนโลยีโครงขายประสาทเทียมสําหรับการเรียนรูรูปภาพการเพิ่มเติม ใน
ลักษณะดังกลาวสันนิษฐานวาจะเปนการเพ่ิมประสิทธิภาพและคาความแมนยําของแบบจําลองไดเปนอยางดี
ซึ่งจะตองมีการทดสอบและประเมินประสิทธิภาพตอไป 
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